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1 IDENTIFICACAQ

DISCIPLINA: CIN 7502 — Mineragao de Texto

CARGA HORARIA: 36h semestrais / 2h semanais

PROFESSOR: Moisés Lima Dutra (moises.dutra@ufsc.br)

OFERTA: Obrigatoria para a 5*. Fase do Curso de Ciéncia da Informacao
HORA E LOCAL: Tercas-feiras, das 18h30 as 20h10, LABINFOR

2 EMENTA

Técnicas de mineragdo de texto. Mineragdo de conteido Web. Pré-processamento de texto: palavras proibidas,
radicalizacio, substantivacio, reconhecimento de entidades nomeadas. Processamento de texto: categorizacio,
agrupamento, sumarizagdo, extracio da informagido. Pds-processamento: métricas de avaliagio.

3 OBJETIVOS

3.1 Objetivo Geral
Desenvolver a capacidade de extrair informag¢des importantes de textos, por meio da aplicagdo de padroes e técnicas
de mineracio de dados textuais.

3.2 Obijetivos Especificos

3.2.1. Conhecer as técnicas de mineracio de texto.

3.2.2. Preparar os dados textuais para a mineragéo.

3.2.3. Aplicar técnicas de minera¢io de texto em conjuntos especificos de dados textuais.
3.2.4. Avaliar os resultados minerados e pros-processados.

3.2.5. Capacitar-se na execugdo da mineracio de texto nos mais diversos cendrios de aplicagio.

4 CONTEUDOQ PROGRAMATICO

4.1 Introdugio a Mineragdo de Texto

4.1.1 Definicao e Evolucio

4.1.2 Tipos de Dados

4.1.3 Padroes de Representagio

4.1.4 KDT (Knowledge Discovery from Text)

4.2 Desenvolvimento da Mineragao
4.2.1 Preparagdo dos Dados

4.2.2 Anilise Léxica

4.2.3 Bag of Words

4.2.4 Modelo de Espago Vetorial

4.2.5 Calculo de Relevancia (TF-IDF)
4.2.6 Recall (revocagio)

4.2.7 Precision (precisio)




4.3 Mineragido de Dados Textuais na Web

4.3.1 Web Crawlers

4.3.2 Processamento de Linguagem Natural

4.3.3 Anilise de Redes Sociais

4.3.4 Mineragdo de Opinides e Analise de Sentimentos

4.4 Machine Learning para Textos

4.4.1 Aprendizagem Supervisionada para Textos
4.4.2 Aprendizagem Nao-Supervisionada para Textos
4.4.3 Classificacao de Textos

4.4.4 Ordenamento por Relevancia

5 METODOLOGIA

Aulas expositivas e atividades praticas de laboratério. Desenvolvimento de um projeto final de semestre.

O Moodle (http://moodle.ufsc.br/) serd utilizado como instrumento de suporte da disciplina, devendo o mesmo,
portanto, ser consultado todas as semanas pelos alunos.

6 AVALIACAQ

Conforme a Resolugio do Conselho Universitario 017/Cun/97, de 30/09/97:

A frequéncia minima obrigatéria é de 75% das aulas.

Em caso de falta em dia de avaliagdao (prova ou apresentagio de trabalho), encaminhar justificativa
e pedido formal a Chefia do Departamento de Ciéncia da Informacio, no prazo de trés (3) dias uteis.
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Avaliagées:

® Serio realizadas através do desenvolvimento de um projeto final de semestre, cuja aprecia¢do progressiva se
dard em quatro etapas: Etapa 1 (E1), Etapa 2 (E2), Etapa 3(E3) e Etapa Final (EF).

A média final (MF) sera calculada conforme a seguinte férmula:

MF =

e Arredondamentos de notas s6 serdo feitos com a Média Final (MF).

% O aluno que obtiver a MF entre 3,0 e 5,5 ¢ frequéncia suficiente podera, ao final do semestre, realizar
uma prova de recuperag¢io de todo o contetudo.

<+ EM CASO DE RECUPERACAO, 2 nota final do semesre (NFS) sera calculada a partir da média
simples entre a média final (MF) obtida durante o semestre e a nota obtida na prova de recuperagio (PR).

NFS = (MF + PR) / 2
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8 CRONOQGRAMA *

AULA DATA CONTEUDO
Apresentacio da Disciplina.
L 12/03 Introduc¢io a Mineracio de Texto.
2 19/03 Expressoes Regulares.
3 26/03 Expressdes Regulares.
4 02/04 Limpeza e Higieniza¢io Textual.
(E1): Etapa 1 do Projeto Final de Semestre.
5 09/04 .
Processamento de Linguagem Natural.
Web Scraping.
0 16/04 Processamento de Linguagem Natural.
Web Scraping.
7 23/04 Processamento de Linguagem Natural.
Web Scraping.
8 30/04 Processamento de Linguagem Natural.
(E2): Etapa 2 do Projeto Final de Semestre.
9 07/05 . .
Classificacao Textual.
Classificacao Textual.
10 14/05 Validacio Cruzada.
1 21/05 Slstern.as df: Extracao da Informacio.
Sumarizacao de Documentos.
Anialise de Sentimentos.
12 28/05 Reconhecimento de Entidades Nomeadas.
13 04/06 (E3): EtapNa 3 do Projeto Final de Semestre.
Clusterizacao.
14 11/06 Clusterizacio.
Similaridade de Documentos.
15 18/06 Métricas de Similaridade.
16 25/06 Retirada de dividas sobre a Etapa Final do projeto.
17 02/07 (EF): Etapa Final do Projeto Final de Semestre.
18 09/07 Prova de Recuperagio.

*Cronograma sujeito a alteragées e adaptagoes ao longo do semestre.




